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Caitlyn Jenner Discusses Her
Desire To Transition Into A
Black Woman

4,500 Pound Crocodile Found
Roaming The Streets Of
Houston, Texas Floods

3 Year Old Girl Dies After
Accidentally Being Tickled To
Death By Her Mother

4
ERNESTO
TRUMP
NEWS NEWS
18 Year 0ld Girl Marries Her Hispanic Woman Claims,
Father In Arkansas, “We “Donald Trump Paid Me For
Belong Together” Sex In Cancun, This Is Our Love

Child”

NEWS

Blac Chyna Signs $2 Million
Porn Deal With Brazzers

NEWS

NEWS
Girl Infects 586 Men with HIV Dead Body Of Homeless Man
on Purpose, Plans on Infecting Turns Out To Be The Legendary
2,000 More Before 2018 Elvis Presley

Zrédto: https://web.archive.org/web/20171109112741/http: //now8news . com/
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Klasyfikacja
Ewaluacja

Zakonczenie

Na podstawie: P. Przybyta, “Capturing the Style of Fake News," w
Proceedings of the Thirty-Fourth AAAI Conference on Artificial
Intelligence (AAAI-2020), Nowy Jork, USA, 2020.
https://home.ipipan.waw.pl/p.przybyla/bib/capturing.pdf
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Co to znaczy ,fake news"? —

Gelfert [2018]

Fake news is the deliberate presentation of (typically) false or
misleading claims as news, where the claims are misleading by design.

Istotne:

e raczej czynno$¢ (deliberate presentation) niz rezultat (fake news),

® ma znaczenie prezentacja jako wiadomosci (as news) i zamiar
tworcy (by design),

e nieprawdziwos$¢ tresci efektem ubocznym, a nie celem (typically).

— Konieczno$¢ oceny w kontekscie.
— Na podstawie samego tekstu mozna oceni¢ jedynie wiarygodnos¢.
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fake<-false

PAN

fake <= false
niedoktadna informacja podana przez wiarygodne medium,

e Kometa 46P/Wirtanen obiega Storice po stabilnej orbicie eliptycznej.
e Wielka Brytania opusci Unie Europejska najpézniej 29 marca 2019 roku.

e W pozarze Greenfell Tower zgingfo 79 osob.

fake = false
dezinformacji i wprowadzanie w btad bez fatszywych stwierdzen,

® wybidrcze przedstawianie informacji pasujacych do narracji,
e manipulowanie przekonaniem o powszechnosci pogladéw (np. przez boty),

o clickbait.
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Inne ,fake news SAR

Niektérzy uzywaja termin fake news w odniesieniu do:

e silnie stronniczych mediéw (hyperpartisanship) [Potthast et al.,
2018],

e dokumentéw pochodzacych z generatoréw tekstu (np. GPT-2)
[Zellers et al., 2019],

e wiadomosci zmyslonych w celach satyrycznych [Burfoot and
Baldwin, 2009],

e szkodliwych plotek w mediach spoteczno$ciowych [Zhao et al.,
2015],

e jakichkolwiek informacji niesprzyjajacych im politycznie. ..
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Czemu warto oceniaé
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Ocena wiarygodnosci tekstu wiadomosci w Internecie na wielu
etapach:

® przygotowywania tresci przez dziennikarzy — postulowana [Chen
et al., 2015],

e rozpowszechniania w sieciach spotecznosciowych — realizowana:
o Facebook oznacza tresci jako Disputed lub Rated false oraz ogranicza
ich dystrybucje,
o Google uwzglednia authoritativeness w tworzeniu rankingu,
o Twitter pracuje nad oznaczaniem wiadomosci harmfully misleading,
e konsumpcji tresci przez czytelnikéw — postulowana [Berghel, 2017]

https://ec.europa.eu/digital-single-market/en/news/
annual-self-assessment-reports-signatories-code-practice-disinformation-2019
https://www.nbcnews.com/tech/tech-news/

twitter-testing-new-ways-fight-misinformation-including-community-based-points-n1139931
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Lindsey Shepard
Th-@

Disputed by 3rd Parties

Before y

ﬁ News Headline
wl

Disputed by 3rd Party Fact-Checkers
Len disputed

CANCEL CONTINUE

i Andrew Truong
Bhis+ @

Work, work, work

Zrédto: https://www.telegraph.co.uk/technology/2016/12/16/facebook-roll-new-tools-tackle-fake-news/
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3:21PM

Jeff Smith shared a link
37 M- @

Possibly false headline about aliens
S coming to Earth

b g e |

Additional reporting on this

Before you share this link, you

o s ments might want to know there's
adiiona eporting on tis from
Fact Chockor A and Fact
Bk Qeommen g hacker A8

Related Articles

B FectChect
"= Headline disputing false article about

Post Anyway
Visit Fact Checker A

Visit Fact Checker B

Another headline disputing false article
about aliens Cancel

B ® &8 &
o Yoy

Zrédto: https://techcrunch.com/2017/12/20/

fagelogl-will-ditch-disputed-flags-on-fake-news-and-display-links-to-trustworthy-articles-instead/
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Anand Ranganathan & Bernie Sanders & > 7“3\ Kevin McCarthy &
nathan72 @BernieSanders @GOPLeader
Ohimy god. Lndian scientists have st Forty percent of the guns in this country Whistleblowers were required to provide
found HIV (AIDS) virus-like insertions in are sold without any background checks. " ey
the 2019-nCov virus that are not found in W'l folarc ‘heyabsurg“ e ey direct, first-hand knowledge of
any other coronavirus. They hint at the ¥ 9 allegations...but just days before the
possibility that this Chinese virus was show loophole. Ukraine whistleblower came forward, the

designed [“not fortuitous’). Scary if true.
bionxiv.org/content/10.110.

IC secretly removed that requirement from
the complaint form.

We won't rest until we have answers.

1 Jamison Hong

This claim overstates the number of guns sold
without background checks by 2x. The actual
estimate based on recent survey data is 22%.
See nytimes.com/backgro.

& sidney Oberhaus Of First-Hand Info
" ol w the intel community secretly
Top Reports Bernie Sanders i citing an outdated and i g
flawed 1997 study that surveyed only 200
@ sumita Thiagarajan ¢ people. The real % of guns sold without
i n checks is half this. While still
sindariis o the H veus, S0 oy othr concerning, it's important people know the
viruses, and there's absolutely no indication it i i /
bokpedgisdrndpssmot hck real estimates. Full study: annals.org/aim
& Alan Ewing @ s o

¢ ¢ Bernie Sanders oft this deby ku

i rnie Sanders often cites this debunke
Many viruses have similarities, and as such the Participa
fany viruses have similarities, and as sucl Top Reports. articipate

Zrédto: https://wuw.dailymail.co.uk/sciencetech/article-8026171/

11 of 49 Twitter-testing-feature-labels-misinformation-fake-news-Harmfully-Misleading.html
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Czemu nie warto oceniaé -

Trudnosci w stosowaniu automatycznej oceny:

e kontekstowo$¢ definicji fake news utrudnia zadanie (np. materiaty
satyryczne):
— mozliwa ocena wiarygodnosci (credibility),
— w wielu zastosowaniach konieczna reczna ocena,

e binarna etykieta niekoniecznie spetnia cel:
— eksperymenty na FB wykazaty niewielka skuteczno$¢ [Clayton
et al., 2019],
— mozliwy efekt przeciwny w polaryzujacych kwestiach, np.:
o polityki [Nyhan and Reifler, 2010],
o globalnego ocieplenia [Hart and Nisbet, 2012],
o czy szczepionek [Nyhan et al., 2014],
— moze pomdéc dodanie alternatywnego wyjasnienia [Nyhan and
Reifler, 2015].
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Dwa podejscia:
e Weryfikacja stwierdzen,

o weryfikacja prawdziwosci
stwierdzen w dokumencie
(fact-checking),

o to nieprawda

o Klasyfikacja tekstu,

o uwzglednia catos¢
dokumentu, w tym
tematyke, stownictwo i styl,

o to brzmi niewiarygodnie

WTOE 5 NEWS

YOUR LOCAL N

Pope Francis Shocks World, Endorses
Donald Trump for President, Releases
Statement

TOPICS: Pope F:

Zrédto: https://shorensteincenter.org/information-disorder-framework-for-research-and-policymaking/
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Trudnosci z weryfikacja stwierdzen -

e weryfikacja stwierdzen gtéwna metoda dyskredytacji fake news
stosowana przez ludzi (np. PolitiFact, FactCheck.org, Snopes),

e préby automatyzacji przez poréwnywanie z trescig baz wiedzy:
tekstowych (Wikipedia) lub symbolicznych (Knowledge Graph),
e ograniczenia baz wiedzy:
o czestotliwo$é aktualizacji (z dnia dzisiejszego),
o ograniczona wiarygodno$¢ (zm. 5 czerwca 2018 w Watykanie),
o ograniczone pokrycie danych nieencyklopedycznych (Papiez Franciszek
powiedziat, ze ...),
o brak informacji negatywnych (Papiez Franciszek NIE powiedziat, ze
Rozwigzania polegaja np. na analizie odlegtosci w grafie wiedzy [Ciampaglia
et al., 2015] jako przyblizeniu prawdopodobieristwa stwierdzenia.
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Klasyfikacja tekstu
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Proste zastosowanie ogdlnego klasyfikatora tekstu daje mu swobode
wyboru uzytecznych cech dokumentu:

e tematow, bo fake news skupiaja sie na kilku aktualnie gorgcych
zagadnieniach [Bakir and McStay, 2017],
— doktadno$¢ ostabnie, gdy zmienia sie biezace wydarzenia,

e Zrédta, bo wiarygodnos$¢ tresci zwykle jest podobna w ramach
tego samego medium
— strony fake news zyja krétko [Allcott and Gentzkow, 2017],

e stylu, gdyz niska wiarygodnos¢ wiaze sie z nieformalnym,
sensacyjnym, emocjonalnym jezykiem [Bakir and McStay, 2017],
— nie da sie porzuci¢ bez ograniczenia zasiegu.
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conservativeview.info

Breaking News

¢ WATCH: OBAMA'S MUSLIM FAMILY BREAKS THEIR SILENCE - Reveals TRUTH
ABOUT OBAMA

¢ ALERT: Bananas Being Injected With HIV Blood... Here’s How You Can Tell

« Right After Germany Attacked Trump, What He Did Next Is Insane!

Terror Just Erupted In Minnesota At Start Of Ramadan After Governor Welcomed

Refugees In Droves

BREAKING: Trump Just DECIMATED Obama’s Cuba Legacy In One UNFORESEEABLE

Move

Millions of People Outraged After Obama Quietly Did This Behind Trump’s Back - Look

What Hi Is Building!

« Hillary Goes Into Hiding After Republican Presidential Candidate Calls For Her To Be
Investigated For Murder

¢ Anthony Weiner Placed In Protective Custody-Will Turn State’s Evidence Against Hillary

¢ Seconds Ago Trump Stepped To Son Of Fallen Marine And Handed Him The SURPRISE
Of A Lifetime

¢ Trump Just Got On Stage & People Immediately Noticed 1 Thing He Did With His Mouth
- We Love It!!

Zrédto: http://conservativeview.info/

16 of 49


http://conservativeview.info/

Zadanie

0000000000800 0

Zrédta fake news: przyktad -

Na podstawie liczby kopii w Web Archive (web.archive.org)
247NewsMedia.com

2010 2011 2012 2013 2014 2015 2016 2017 2018 2019 [pdepdi}

24wpn.com

|..H.Lu. di

2010 2011 2012 2013 2014 2015 2016 2017 2018 2019 ekl

24x365live.com

ik

2010 2011 2012 2013 2014 2015 2016 2017 2018 2019 [Pl

AmericanFlavor.news

2010 2011 2012 2013 2014 2015 2016 2017 2018 2019 [pdvpdi}
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Literatura: przestanki klasyfikacji —

Poprzednie podej$cia do wykrywania fake news jako zadania

klasyfikacji:

e opieraty sie o niewielkie dane: 144 [Rubin et al., 2015] lub 110
tekstéw zgromadzonych recznie [Horne and Adali, 2017],

o wykorzystywaty ogdlne cechy tekstowe (TF-IDF, n-gramy),

e w rezultacie osiggajac zdecydowanie stabsze wyniki w bardziej
realistycznych scenariuszach ewaluacji [Pérez-Rosas et al., 2018,
Rashkin et al., 2017] oraz polegaty na stowach okreslajacych temat
[Rashkin et al., 2017], np. Syria.

— Analiza wynikéw wskazuje, ze pomimo deklaracji autoréw

(style-based), klasyfikatory te bazuja jednak na tematach i zrédfach.

Jedyny wyjatek: cechy stylometryczne stosowane do pomiaru

stronniczosci mediéw [Potthast et al., 2018].
18 of 49
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Stylometria
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Styl [Ray, 2015]

the deployment of linguistic resources in written discourse to express
and create meaning

Stylometria: pomiar i wykorzystanie réznic w wykorzystaniu zasobéw
Jjezykowych do okreslenia:

e gatunku tekstu [Argamon et al., 2003]

e tozsamosci autora (authorship attribution) [Stamatatos, 2009,

e cech autora (author profiling):

ptci [Koppel et al., 2002],

pogladéw [Diermeier et al., 2011],

wieku [Argamon et al., 2007]

wyksztafcenia, przynaleznosci partyjnej [Przybyta and Teisseyre, 2014],
(do pewnego stopnia) cech osobowosci [Przybyta and Teisseyre, 2015].

19 of 49
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Cel pracy —

Zbudowac¢ klasyfikator wiarygodnosci dokumentéw w j. angielskim w

oparciu o styl poprzez:

1. pozyskanie duzego (103,219 documents) korpusu treningowego, by
uniknaé niewtasciwego dopasowania,

2. zaprojektowanie modeli uwzgledniajacych przestanki stylometryczne
poprzez cechy lub architekture,

3. ewaluowanie z uzyciem dokumentéw z uprzednio nieznanych zZrédet
lub tematéw,

4. zweryfikowanie, czy model istotnie opiera sie o przestanki
stylistyczne.
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Korpus
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Pozyskanie korpusu: zrédta -

Wiarygodnos$¢ dokumentéw oceniona na poziomie zrédta (domeny)
przez ekspertéw:

e wiarygodne: 21 mediéw, dla ktérym ufajacych jest wiecej niz
nieufajacych w populacji USA wg sondazu Pew Research Center:
. Political Polarization & Media Habits" [Mitchell et al., 2014],

e niewiarygodne: 241 stron oznaczonych jako fake news lub impostor
by PolitiFact w ramach dziatalnosci fact-checkingowej [Gillin,
2017] w 2017 roku (1/4 wciaz aktywna w 2019).

Po filtrowaniu zostato 18 i 205, odpowiednio.
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Pozyskanie korpusu: zrédta -

Trust Levels of News Sources by Ideological Group

Consistently Mostly Mostly Consistently
liberal liberal Mixed conserw. conservative
. 1

The Economist

BBC

NPR

PBS.

The Wall Street Jounal
ABC News:

CBS News.

NEC News

CNN

USATODAY

Google News

The Blaze

The New York Times
The Washington Post
MSNEC

The Guardian
Bloomberg

The New Yorker
Palitice:

Yahoo News

Fox News -

Zrédto: https://www.journalism.org/2014/10/21/political-polarization-media-habits/

Within each
ideological group,
source is overall...

More trusted
than distrusted

- About equally
trusted as
distrusted

I More distrusted
than trusted
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Pozyskanie korpusu: przetwarzanie -

1. Pobranie kopii stron z Web Archive pomiedzy 01.11.2017 a
09.11.2017 (aktualizacja listy),

2. Pobranie podstron przed $ledzenie linkéw, w ramach domeny i roku
2017, do gtebokosci 5 linkéw i 10.000 odwiedzonych na domeng,

3. Wyodrebnienie tresci przez prosta heurystyke,

4. Usuniecie tekstéw zduplikowanych i o sredniej dtugosci linii
mniejszej niz 15 stéw,

5. Tokenizacja, tagowanie POS przez Stanford CoreNLP [Manning
et al., 2014] oraz wydobycie tematéw LDA przez Mallet
[McCallum, 2002].

W rezultacie otrzymujemy 103.219 dokumentéw (50.429
wiarygodnych i 52.790 niewiarygodnych) z 117M tokendw.
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Korpus: tematy -

obama trump president share america barack (#19)
news fox cnn media show host (#85)

muslim muslims islam islamic refugees country (#23)
film movie show hollywood star actor (#50)

trump comey investigation russia campaign fbi (#62)
isis syria al iraq syrian forces (#17)

police gun shooting officers officer texas (#55)

clinton hillary fbi emails dnc email (#70)

police prison case crime murder arrested (#31)

abc news nov wed oct thu (#88)

north korea china nuclear korean south (#2)

body health oil diet foods sugar (#76)

senate house bill republicans republican congress (#90)
game team season league players win (#5)
immigration border illegal immigrants mexico wall (#11)

@ Credible
O Non-credible

[ T T T T T T T
0 500 1000 2000 3000

Documents in topic
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Klasyfikacja

26 of 49



Klasyfikacja

0O®00000

Klasyfikator stylometryczny: cechy

PAN

FEATURED / 2 days ago
First Muslim Governor About To Take

. H Over This State — Here’s The Terrifying
CeCh y uzywane w Sty Iomet r: Changes He Plans To Make Immediately

FEATURED / 2 days ago

e podstawowe statystyki (dtugos¢ tekstu, rum Drops Evnthing o Go o

zdan i stéw), E(;Tsﬁétrzl With Melania — Here’s Who Else
FEATURED / 2 days ago

e liczba stéw wg. wielkosci liter (sfowa, : )
HUGE U.S. Biz Has Been Sneaking Feces

SfOWB, StOWA i sto Wa) , Into Their Products For Months — Here’s
Disgusting Reason Why
® czestosci unigraméw, bigraméw i FEATURED / 25 390
. , . .. McCain’s Deathbed Secret Just Came
trigraméw POS (obecnych w co najmniej Out About What He Did To Men Ho Was

5 dokumentach), Gy

CULTURE / 3 days ago

Giants Player Forces Every Fan In His

o CZQStOSCI stéw z 182 klas stownika G | Stadium To Pay For Slavery In Disgusting
. Way With His Urine
(General Inquirer), poszerzonego
. . . . , CULTURE / 2 days ago
piecio krotnie w przest rzeni osadzen. NFL Just Hit With Devastating News
About Their League — The Season Is Over
3 Months Early

97 of 49 Zrédto: https://web.archive.org/web/20171104091151/https://freedomdaily.com/
ol
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Klasyfikacja
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Klasyfikator stylometryczny: stownik Gl -

General Inquirer [Stone et al., 1962] — agregat kilku recznie
skompilowanych zbioréw stéw sklasyfikowanych wg. tematyki,
wydzwieku, funkgcji itp. 8.640 réznych stéw, ale duzo matych
kategorii, np. aquatic: 20 stéw
Procedura rozszerzenia kategorii C;:
1. Definiowanie zadania klasyfikacji na stowach w € V, gdzie

xw = word2vec(w) i y,, = 1[w € C].
2. Budowa modelu regresji logistycznej M; estymujacego P(y = 1|x),
3. Uporzadkowanie stéw wedtug malejacej wartosci 9, = Mi(xw ),
4. Dodanie 4 x |C;| nowych stéw do C;.
— nowy stownik 34.293 stéw.
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Klasyfikator stylometryczny: stownik Gl

PAN

aquatic={water, channel, pool, sea, river, wave, flood, rapid,
lake, stream, ocean, bay, wash, tide, harbor, creek, foam, gulf,
swamp, breaker, spillway, tributary, floodwaters, rivers, waterway,
floodwater, cfs, pond, lagoon, canal, weir, riverbed, waters, tides,
floodway, Ganges, River, riptide, dike, estuary, Danube, Yamuna,
rapids, Floodwaters, creeks, rivulet, reservoir, seawater, tributaries,
breakwater, nullah, moat, MRGO, cusecs, whitewater, floodgate,
tailwater, Yangtze, spillways, marsh, brook, marshes, aqueduct,
watercourse, Mommyologist, Seine, dam, Dam, basin, flume, Aquifer,
sinkhole, seas, waterfall, levee, eddies, Yalu, cesspool, Buriganga,
watercourses }
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Klasyfikator stylometryczny: wybér cech -

Dane zawieraja 103.219 przypadkdw opisanych przez 39.235 cech.
Budowa modelu:
1. Sprawdzenie aktywnosci j-tej cechy b; j = 1[x;; # 0],
2. Usuniecie j-tej cechy jesli |cor(b;,y)| < 0.05
(zamiast mean(b;) < 0.1)
3. Budowa modelu regresji logistycznej z regularyzacja L1 (glmnet).
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P(credible), P(non-credible)

IEMBl IEMBl IEMBl IEMBl

Pope Francis endorses Trump
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Klasyfikator neuronowy: trenowanie

PAN

Budowa modelu w TensorFlow 1.14, przy czym:

e osadzenia 300-wymiarowe dla 282.871 stéw (z word2vec na Google
News Corpus [Mikolov et al., 2013]),

e parametry osadzen ustalone, trenowane tylko warstwy LSTM
100-wymiarowe (2*160.400 parametréw) i gesta (402 parametry),

e brak regularyzacji,

e maksymalna dtugos¢ zdania: 120 tokenéw, maksymalna dtugosé
dokumentu: 50 zdan.

e optymalizator: Adam, logistyczna funkcja straty,

e trenowanie przez 10 epok.

32 of 49



PAN

Ewaluacja

33 of 49



Ewaluacja e Literatura

[e] Je]e]e]e]

Baseline -

Dla perspektywy dwa klasyfikatory tekstu ogdlnego przeznaczenia,

podobne do wczesniejszych prac z ocenag wiarygodnosci:

e Bag of words: klasyfikacja jak w modelu stylometrycznym, ale
cechy to czestosci unigraméw, bigramoéw i trigraméw form
podstawowych,

e BERT: model pretrenowany BERT [Devlin et al., 2018] uzyty w
scenariuszu dostrajania do klasyfikacji (liniowa predykcja wg.
wyjscia elementu [CLS]).
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Wyniki: zrédta -

Scenariusze walidacji krzyzowej:

e document CV — losowy podziat na dane treningowe i testowe,

e topic CV — dokumenty testowe z innego tematu (np. nowe
wydarzenie),

e source CV — dokumenty testowe z innego zrédta (np. nowa strona

FN).
Metoda | document CV topic CV source CV
Stylometryczna 0.9274 0.9173 0.8097
BiLSTMAvg 0.8994 0.8921 0.8250
Bag of words 0.9913 0.9886 0.7078
BERT 0.9976 0.9965 0.7960
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Zrédta graniczne paN

Zrédta, ktérych styl nie pasuje do kategorii:

L4 wiarygod ne: 2 BRI
o Fox News — najmniej zaufane wg. sondazu,
o TheBlaze — najmniej znane wg. sondazu, ® -
® niewiarygodne:
o The Times Mexico — imposter site, Q
e [eaked Audio: Mexican President Agrees to
Pay For Wall (wtasne) <
e Snapchat’s Physical Footprint Reveals Core e
Priority of the Brand (z Yahoo Finance)
o Before It's News — citizen journalism, g
o Worker Says Nanobot Mosquito Killed
Woman! o |
o

o Mammals Began Daytime Activity After
Dinosaur Extinction
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Woyniki: istotne stowa PR

Trump Just Bombarded These 3 Dirty Dems With MATOR Surprise That
Will Shut Them Up Far Good

The liberal snowflake meltdown over the past couple of days following
Trump firing FBI Director Comey has heen nothing short of hilarious to
witness. The very same people wha were screaming at the top of their
freaking lungs and hegging Barack Hussein Obama to fire Comey are now
the very same idiots feigning outrage after Trump finally decided to take
out the trash. As these morons are now labeling Trump a fascist and even
calling for his impeachment over Comey’s dismissal, President Trump had
finally had enough. Calling out their hypocrisy in a way that only Trump
can do, Chuck Schumer, Nancy Pelosi, and Maxine Waters woke up to a
nasty surprise this morning that immediately sent the tria of morons flying
hack into their land of unicorns and rainbows where they belong,

Democrats are the biggest hypocrites on the face of the planet and wasted
na time proving that ta the world once again following Comey’s firing,
The usnal clowns were out in force spinning the story and pushing their
fake and cringeworthy ountrage, as Chuck Schumer , Nancy Pelosi, and
Maxine Waters lost their minds on all the liberal networks, trying to claim
that Trump was trying to get rid of Comey because he has some sart of
bombshell evidence about a Russian “collusion.”

But Trump immediately decided ta set the record straight on Comey and
pushed out an epic two-minute video where he tweeted out the truth so
Americans could see just how full of crap and hypocrisy liberals truly are,
along with the hashtag #DrainTheSwamp.

The Demacrats shonld he ashamed. This is a disgrace! #DrainTheSwamp
pic.twitter com/UfbKEECm2V
— Donald I. Trump ( @realDonaldTrump )
Zrédto: http://freedomdaily . com/trump- just-bombarded-3-dirty-dems-major-surprise-will-shut-good/
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Ograniczenia —

e klasyfikacja tekstu w izolacji pozwala oszacowaé wiarygodnos$c¢,
ale nie wykry¢ fake news,

e etykietowanie na poziomie zrédet ignoruje réznice w wiarygodnosci
dokumentéw z tego samego zrddta (p. zrédta graniczne),

e proponowane metody wcigz maja gorsza wydajnos¢ dla
dokumentéw z nieznanych Zrédet,

e prosta metoda wydobywania tresci z HTML przepuszcza elementy
strony zdradzajace zrédto,

e dobre rezultaty metody neuronowej wskazuja, ze zastuguje na
wiekszg uwage, np. pod katem interpretowalnosci,

® nieznana jest doktadno$¢ recznej oceny wiarygodnosci,

e zaobserwowane zaleznosci stylistyczne moga nie dotyczyé
dezinformacji innego pochodzenia (np. motywowanej politycznie, a
nie finansowo) lub rodzaju (np. generowanej maszynowo).
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e News Style Corpus,
o lista stron,
o kod do Sciagania kopii z Web Archive i konwersji do tekstu,
o podziaty walidacji krzyzowej do powtdrzenia ewaluacji,

e Klasyfikator stylometryczny

o rozszerzony stownik Gl,
o kod do generowania cech,
o kod w R do budowania i ewaluacji modeli,

e Klasyfikator neuronowy BiLSTMAvg
o implementacja w TensorFlow.

udostepnione pod github.com/piotrmp/fakestyle.
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Projekt

PAN

Projekt HOMADOS (Hampering Misinformation by Assessing
Credibility of Online Sources):
e obejmuje rézne podejécia do probleméw zarzadzania
wiarygodnoscia dokumentéw online:
o wykrywanie niewiarygodnych tresci,
o wykrywanie niewiarygodnych uzytkownikéw (boty),
o ocena wiarygodnosci stwierdzen,
o promowanie wiarygodnych tresci,
e finansowany jest z:
o programu Polskie Powroty Narodowej Agencji Wymiany Akademickiej
(NAWA), grant nr PPN/PPO/2018/1/00006,
o grantéw obliczeniowych udzielonych przez Google Cloud i Poznariskie
Centrum Superkomputerowo-Sieciowe.

e poszukuje pracownikéw! wiecej: piotr.przybyla@ipipan.waw.pl

Wszystko o projekcie: homados.ipipan.waw.pl
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Podsumowanie -

Czy mozna oceni¢ wiarygodno$¢ tekstu na podstawie jego wtasnosci
stylistycznych?
— Tak, z doktadnoscia rzedu 80-90%

Czy wystarczy zastosowaé zwykty klasyfikator tekstu, sprawdzony w
innych zadaniach?
— Nie, gdyz nauczy sie on nie tego, co nas interesuje.

Czy klasyfikator stylometryczny rzeczywiscie opiera sie na stownictwie
w swoich decyzjach?

— Tak, cho¢ bierze tez pod uwage schematy sktadniowe, trudniejsze
do interpretacji.

Czy sieci neuronowe oferuja wieksza doktadnos¢ niz recznie
przygotowane cechy?

— Tak, choé za cene nizszej interpretowalnosci.
43 of 49



Zakonhczenie

[e]e]e]e]e] ]

PAN

Dziekuje!

44 of 49



Literatura

Literatura (1)

PAN

Axel Gelfert. Fake News: A Definition. Informal Logic, 38(1):84-117, mar 2018. ISSN 0824-2577. doi:
10.22329/i1.v38i1.5068. URL https://ojs.uwindsor.ca/index.php/informal{_}logic/article/view/5068.

Martin Potthast, Johannes Kiesel, Kevin Reinartz, Janek Bevendorff, and Benno Stein. A Stylometric Inquiry into
Hyperpartisan and Fake News. In Proceedings of the 56th Annual Meeting of the Association for Computational
Linguistics (Volume 1: Long Papers), pages 231-240. Association for Computational Linguistics, 2018. URL
https://www.aclweb.org/anthology/P18-1022.

Rowan Zellers, Ari Holtzman, Hannah Rashkin, Yonatan Bisk, Ali Farhadi, Franziska Roesner, and Yejin Choi.
Defending Against Neural Fake News. may 2019. URL http://arxiv.org/abs/1905.12616.

Clint Burfoot and Timothy Baldwin. Automatic satire detection: are you having a laugh? In Proceedings of the
ACL-IJCNLP 2009 Conference Short Papers, pages 161-164. Association for Computational Linguistics, 2009. URL
https://www.aclweb.org/anthology/papers/P/P09/P09-2041/.

Zhe Zhao, Paul Resnick, and Qiaozhu Mei. Enquiring Minds: Early Detection of Rumors in Social Media from Enquiry
Posts. WWW ’15 Proceedings of the 24th International Conference on World Wide Web, pages 1395-1405, 2015.
ISSN 01635999. doi: 10.1145/2736277.2741637.

Yimin Chen, Niall J. Conroy, and Victoria L. Rubin. News in an online world: The need for an “automatic crap
detector”. Proceedings of the Association for Information Science and Technology, 52(1), 2015. ISSN 23739231.
doi: 10.1002/pra2.2015.145052010081.

Hal Berghel. Lies, Damn Lies, and Fake News. Computer, 50(2):80-85, feb 2017. ISSN 0018-9162. doi:
10.1109/MC.2017.56.


https://ojs.uwindsor.ca/index.php/informal{_}logic/article/view/5068
https://www.aclweb.org/anthology/P18-1022
http://arxiv.org/abs/1905.12616
https://www.aclweb.org/anthology/papers/P/P09/P09-2041/

Literatura

Literatura (2) —

Katherine Clayton, Spencer Blair, Jonathan A. Busam, Samuel Forstner, John Glance, Guy Green, Anna Kawata, Akhila
Kovvuri, Jonathan Martin, Evan Morgan, Morgan Sandhu, Rachel Sang, Rachel Scholz-Bright, Austin T. Welch,
Andrew G. Wolff, Amanda Zhou, and Brendan Nyhan. Real Solutions for Fake News? Measuring the Effectiveness
of General Warnings and Fact-Check Tags in Reducing Belief in False Stories on Social Media. Political Behavior,
feb 2019. ISSN 0190-9320. doi: 10.1007/s11109-019-09533-0. URL
http://link.springer.com/10.1007/s11109-019-09533-0.

Brendan Nyhan and Jason Reifler. When corrections fail: The persistence of political misperceptions. Political Behavior,
32(2):303-330, jun 2010. ISSN 01909320. doi: 10.1007/s11109-010-9112-2.

P. Sol Hart and Erik C. Nisbet. Boomerang Effects in Science Communication. Communication Research, 39(6):
701-723, dec 2012. ISSN 0093-6502. doi: 10.1177/0093650211416646. URL
http://journals.sagepub.com/doi/10.1177/0093650211416646.

Brendan Nyhan, Jason Reifler, Sean Richey, and Gary L. Freed. Effective messages in vaccine promotion: A randomized
trial. Pediatrics, 133(4):e835-e842, apr 2014. ISSN 10984275. doi: 10.1542/peds.2013-2365.

Brendan Nyhan and Jason Reifler. Displacing Misinformation about Events: An Experimental Test of Causal Corrections.
Journal of Experimental Political Science, 2(1):81-93, apr 2015. ISSN 2052-2630. doi: 10.1017/XPS.2014.22.
URL https://www.cambridge.org/core/product/identifier/52052263014000220/type/journal{_}article.

Giovanni Luca Ciampaglia, Prashant Shiralkar, Luis M. Rocha, Johan Bollen, Filippo Menczer, and Alessandro
Flammini. Computational Fact Checking from Knowledge Networks. PLOS ONE, 10(6):e0128193, jun 2015. ISSN
1932-6203. doi: 10.1371/journal.pone.0128193.

Vian Bakir and Andrew McStay. Fake News and The Economy of Emotions: Problems, causes, solutions. Digital
Journalism, 6(2):154-175, 2017. ISSN 2167082X. doi: 10.1080/21670811.2017.1345645.

Hunt Allcott and Matthew Gentzkow. Social Media and Fake News in the 2016 Election. Journal of Economic
Perspectives, 31(2):211-236, 2017. ISSN 0895-3309. doi: 10.1257/jep.31.2.211.


http://link.springer.com/10.1007/s11109-019-09533-0
http://journals.sagepub.com/doi/10.1177/0093650211416646
https://www.cambridge.org/core/product/identifier/S2052263014000220/type/journal{_}article

Literatura

Literatura (3)

PAN

Victoria L Rubin, Niall J Conroy, and Yimin Chen. Towards news verification: Deception detection methods for news
discourse. Proceedings of the Hawaii International Conference on System Sciences, 2015. doi:
10.13140/2.1.4822.8166.

Benjamin D. Horne and Sibel Adali. This Just In: Fake News Packs a Lot in Title, Uses Simpler, Repetitive Content in
Text Body, More Similar to Satire than Real News. In Proceedings of the 2nd International Workshop on News and
Public Opinion at ICWSM. Association for the Advancement of Artificial Intelligence, 2017. URL
http://arxiv.org/abs/1703.09398.

Verénica Pérez-Rosas, Bennett Kleinberg, Alexandra Lefevre, and Rada Mihalcea. Automatic Detection of Fake News.
Proceedings of the 27th International Conference on Computational Linguistics, pages 3391-3401, 2018. URL
https://aclanthology.info/papers/C18-1287/c18-1287.

Hannah Rashkin, Eunsol Choi, Jin Yea Jang, Svitlana Volkova, and Yejin Choi. Truth of Varying Shades: Analyzing
Language in Fake News and Political Fact-Checking. In Proceedings of the 2017 Conference on Empirical Methods
in Natural Language Processing. Association for Computational Linguistics, 2017. doi: 10.18653/v1/d17-1317.

Brian Ray. Style: An Introduction to History, Theory, Research, and Pedagogy. Parlor Press, The WAC Clearinghouse,
2015. ISBN 9781602356146.

Shlomo Argamon, Moshe Koppel, Jonathan Fine, and Anat Rachel Shimoni. Gender , Genre , and Writing Style in
Formal Written Texts. Text, 23(3):321-346, 2003.

Efstathios Stamatatos. A Survey of Modern Authorship Attribution Methods. Journal of the American Society for
Information Science and Technology, 60:538-556, 2009. ISSN 15322882. doi: 10.1002/asi.21001.

Moshe Koppel, Shlomo Argamon, and Anat Rachel Shimoni. Automatically Categorizing Written Texts by Author
Gender. Literary and Linguistic Computing, 17(4):401-412, nov 2002. ISSN 0268-1145. doi:
10.1093/11c/17.4.401. URL http://1lc.oxfordjournals.org/content/17/4/401.abstract.

47 of 49


http://arxiv.org/abs/1703.09398
https://aclanthology.info/papers/C18-1287/c18-1287
http://llc.oxfordjournals.org/content/17/4/401.abstract

Literatura

Literatura (4) —

Daniel Diermeier, Jean-Francois Godbout, Bei Yu, and Stefan Kaufmann. Language and ldeology in Congress. British
Journal of Political Science, 42(01):31-55, may 2011. ISSN 0007-1234. URL
http://journals.cambridge.org/abstract{_}50007123411000160.

Shlomo Argamon, Moshe Koppel, James W. Pennebaker, and Jonathan Schler. Mining the Blogosphere: Age, gender
and the varieties of self-expression. In First Monday, volume 12, sep 2007. URL
http://ojphi.org/ojs/index.php/fm/article/view/2003/1878.

Piotr Przybyta and Pawet Teisseyre. Analysing Utterances in Polish Parliament to Predict Speaker’s Background.
Journal of Quantitative Linguistics, 21(4):350-376, 2014. ISSN 0929-6174. doi:
10.1080/09296174.2014.944330. URL
http://www.tandfonline.com/doi/abs/10.1080/09296174.2014.944330.

Piotr Przybyta and Pawet Teisseyre. What do your look-alikes say about you? Exploiting strong and weak similarities for
author profiling - Notebook for PAN at CLEF 2015. In Linda Cappellato, Nicola Ferro, Gareth Jones, and Eric San
Juan, editors, CLEF 2015 Labs and Workshops, Notebook Papers, Toulouse, France, 2015. CEUR-WS.org. URL
https://www.uni-weimar.de/medien/webis/events/pan-15/pani5-papers-final/pani5-author-profiling/
przybylal5-notebook.pdf.

Amy Mitchell, Jocelyn Kiley, Jeffrey Gottfried, and Katerina Eva Matsa. Political Polarization & Media Habits.
Technical report, Pew Research Center, 2014. URL
https://www.journalism.org/2014/10/21/political-polarization-media-habits/.

Joshua Gillin. PolitiFact’s guide to fake news websites and what they peddle. PolitiFact, 2017. URL
http://www.politifact.com/punditfact/article/2017/apr/20/
politifacts-guide-fake-news-websites-and-what-they/.


http://journals.cambridge.org/abstract{_}S0007123411000160
http://ojphi.org/ojs/index.php/fm/article/view/2003/1878
http://www.tandfonline.com/doi/abs/10.1080/09296174.2014.944330
https://www.uni-weimar.de/medien/webis/events/pan-15/pan15-papers-final/pan15-author-profiling/przybyla15-notebook.pdf
https://www.uni-weimar.de/medien/webis/events/pan-15/pan15-papers-final/pan15-author-profiling/przybyla15-notebook.pdf
https://www.journalism.org/2014/10/21/political-polarization-media-habits/
http://www.politifact.com/punditfact/article/2017/apr/20/politifacts-guide-fake-news-websites-and-what-they/
http://www.politifact.com/punditfact/article/2017/apr/20/politifacts-guide-fake-news-websites-and-what-they/

Literatura

Literatura (5)

PAN

Christopher D. Manning, John Bauer, Jenny Finkel, Steven J. Bethard, Mihai Surdeanu, and David McClosky. The
Stanford CoreNLP Natural Language Processing Toolkit. In Proceedings of 52nd Annual Meeting of the Association
for Computational Linguistics: System Demonstrations. Association for Computational Linguistics, 2014. ISBN
9781941643006. URL http://aclweb.org/anthology/P14-5010.

Andrew Kachites McCallum. MALLET: A machine learning for language toolkit, 2002. URL
http://mallet.cs.umass.edu.

Philip J. Stone, Robert F. Bales, J. Zvi Namenwirth, and Daniel M. Ogilvie. The general inquirer: A computer system
for content analysis and retrieval based on the sentence as a unit of information. Behavioral Science, 7(4):484-498,
1962. doi: 10.1002/bs.3830070412.

Tomas Mikolov, Kai Chen, Greg Corrado, and Jeffrey Dean. Efficient Estimation of Word Representations in Vector
Space. arXiv:1301.3781, 2013.

Jacob Devlin, Ming-Wei Chang, Kenton Lee, and Kristina Toutanova. BERT: Pre-training of Deep Bidirectional
Transformers for Language Understanding. In Proceedings of the 2019 Conference of the North American Chapter
of the Association for Computational Linguistics: Human Language Technologies, pages 4171-4186. Association for
Computational Linguistics, 2018. URL http://arxiv.org/abs/1810.04805.


http://aclweb.org/anthology/P14-5010
http://mallet.cs.umass.edu
http://arxiv.org/abs/1810.04805

	Wprowadzenie
	Zadanie
	Korpus
	Klasyfikacja
	Ewaluacja
	Zakonczenie
	Literatura

